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معماری مدل استخراج کننده قواعد هیوریستیک به کمک سیستم هوشمند داده محور: 1شکل 

Classifier Model Lung Cancer Dataset Throat Cancer Dataset

Ecological rationality  = 81.02% Ecological rationality = 76.93%

Ecological rationality = 81.02% Ecological rationality = 76.93%

Ecological rationality = 74.29% Ecological rationality = 64.37%

PCA algorithm Accuracy = 89.32% Accuracy = 47.28%

TSNE Accuracy = 86.32% Accuracy = 34.72%

CNN Accuracy = 94.15% Accuracy = 26.53%

نتیج میزان دقت قوانین هیوریستیک استخراج شده با دقت مدل های دیگرمقایسه:1جدول
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